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Resumo: O objetivo da pesquisa foi contribuir para criacdo de um sistema de sugestao
de leituras de acordo com o perfil dos estudantes usuarios do Sistema Integrado de
Bibliotecas do Instituto Federal de Goias (IFG), a partir do caso Campus Inhumas,
utilizando técnicas de inteligéncia artificial. Nesta pesquisa, utilizamos um estudo de
caso com dados provenientes de relatdrios anuais emitidos pela biblioteca Atena do IFG
Campus Inhumas. A pesquisa é de abordagem descritiva-explicativa, incluindo
levantamento bibliografico e de dados primdrios emitidos pelo sistema de
gerenciamento de acervo Sophia referente aos empréstimos realizados pelos
estudantes do Campus Inhumas no periodo de 2021 a 2023. Nesse sentido, buscou-se
utilizar a inteligéncia artificial, especificamente, redes neurais artificiais, para
desenvolvimento de um sistema inteligivel aplicado a servigos de disseminacao seletiva
de informacado aos estudantes usuarios de bibliotecas.

Palavras-chave: Recuperagdo de informagao. Sistema de descoberta de dados. Sugestao
de leitura. Filtragem de informacdo. Disseminacao seletiva da informacao.

Abstract: This research aimed to create a reading suggestion system based on the
profiles of students using the Integrated Library System of the Federal Institute of Goids
(IFG), focusing on the Inhumas campus. A descriptive-explanatory approach was used,
incorporating bibliographic surveys and primary data from the library's Sophia
management system. We developed a neural network to optimize reading suggestions.

==y )
=



/\3D°CONGRESSD RRASILEIR ( e
DE BIRLIDTECONGOMIA E 'DOEUMENTACF\O

Keywords: KIinformation retrieval. Data discovery system. Reading suggestions.
Information filtering. Selective dissemination of information.

1 INTRODUCAO

Em uma sociedade cada vez mais digital e com um vasto acervo literario, técnico-
cientifico disponivel a comunidade por meio de buscadores, faz necessario incentivar
esse publico a leitura por meio de indicagdo categorizada. Segundo Silva (2021), a
guantidade de informacdes na rede de computadores propiciou pesquisas sobre a
recuperacdo de informacdes pertinentes ao usuario. Em consideracdo a logica de
sistemas de recuperacdo da informacgdo surgiram ferramentas inteligentes de base
digital para indicar itens relevantes e de acordo com os interesses dos usudrios, com
foco na disseminacdo seletiva da informacao.

O artigo de Ludermir (2021) aponta como a inteligéncia artificial (IA) tem
contribuido positivamente para aprimorar processos, a tomada de decisGes e a criagao
de oportunidades. Acompanhar e entender essas tendéncias da IA é crucial para
aproveitar seus beneficios e impulsionar a eficiéncia e a qualidade dos servicos e,
principalmente, disseminar a informagdo de maneira personalizada. A integragao da IA
na recomendac¢dao de leitura contribui para uma experiéncia de descoberta mais
eficiente e enriquecedora, fomentando a democratizacdo do acesso a informacdo e
incentivando a leitura em diferentes contextos.

Nos estudos de Souza et al. (2015) e Oliveira (2016), identificou-se a
possibilidade de incentivar os usuarios de uma biblioteca a ler por meio da categorizacao
do perfil psicolégico, utilizando-se do processo de mineragdo de dados e, em seguida, o
desenvolvimento preliminar de um banco de dados. Essas duas pesquisas sao
complementares e corroboram com a importancia e a possibilidade de uso das
ferramentas de IA a servigo da disseminacgao seletiva de informacao.

Considerando a importancia de sugerir leitura aos usudrios de uma biblioteca
pelo seu perfil, a partir da rotulacdo dos dados retirados do relatério de empréstimo de
materiais bibliograficos, tem-se a possibilidade da idealizacdo de um sistema
automatizado de indicacdo de leitura que melhor se adequa as necessidades e interesses
do estudante.

A utilizacdo da mineracgdo de dados para gerar regras a partir da preferéncia dos
leitores no estudo de Souza et al. (2015) obteve um piloto do banco de dados com todo
0 processo para identificacdo do perfil psicolégico conectado ao socioeconémico, do
grupo pesquisado. O problema de reconhecimento de padrdes relacionados ao histérico
de leituras realizadas por estudantes segundo faixa etaria, area do curso, nivel de
escolaridade, entre outras questdes, ainda nao foi investigado no contexto da atuacao
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da Biblioteca Atena, do Instituto Federal de Educacdo, Ciéncia e Tecnologia de Goids

(IFG) Campus Inhumas. Logo, considera-se oportuna pesquisa que investigue solucao
para esse problema e que resulte na indicagao de leitura de acordo com os padrdes
reconhecidos.

O IFG, Campus Inhumas, oferece cursos na area da Ciéncia da Computacao, a
nivel de graduagdao, bem como tem pesquisadores desta drea e de Biblioteconomia
tornando o projeto factivel de ser executado. As duas caracteristicas sao fatores
favordveis no desenvolvimento da tematica do projeto que abarca a inteligéncia artificial
aplicada as questdes de disseminacdo seletiva da informacdo para se chegar a
categorizacao de perfil de leitor visando a indicacao de leitura a usuarios com o mesmo
perfil. Visto isso, foram realizadas a coleta de dados de locacdo de utilizadores da
biblioteca do curso de Engenharia de Software, entre o periodo de 2021 a 2023. Esses
dados foram de extrema importancia, visto que serdo necessarios para a base de dados
para a recomendacado de leitura.

O objetivo geral deste estudo é contribuir para a criagdo de um sistema de
sugestdo de leituras que atenda ao perfil dos estudantes usudrios do Sistema Integrado
de Bibliotecas (SIB) do Instituto Federal de Goias (IFG), especificamente no caso do
Campus Inhumas, utilizando técnicas de inteligéncia artificial a fim de desenvolver um
sistema de sugestdes para usudrios da biblioteca do Campus.

Os objetivos especificos deste estudo incluem realizar pesquisa bibliografica
acerca das técnicas e metodologias de inteligéncia artificial utilizadas na classificacdo de
perfis de leitores; obter dados pertinentes dos estudantes usudrios da Biblioteca Atena,
compreendendo obras emprestadas, gostos literarios e técnicos, faixa etdria, curso,
entre outros; criar algoritmos de aprendizado de maquina que possam analisar os dados
coletados e reconhecer padrdes e preferéncias dos usuarios; desenvolver um
mecanismo de sugestdo de leituras personalizadas que empregue os algoritmos
elaborados, visando indicar livros, artigos e materiais de leitura pertinentes e ajustados
aos interesses individuais de cada estudante; e analisar a efetividade do mecanismo de
sugestdo através de avaliacdes dos usuadrios referentes as recomendacodes de leitura.

2 FUNDAMENTACAO TEORICA

A Ciéncia da Computacdo tem como objetivo criar sistemas que possam executar
tarefas que requerem habilidades humanas, e isso é conhecido como IA. O termo IA foi
criado por Alan Turing, um matematico britanico, em 1956. Essa ciéncia tem evoluido
consideravelmente nos ultimos anos. Turing, em suas obras pioneiras, como Computing
Machinery and Intelligence (1948) e The Imitation Game (1950), explorou a possibilidade
de as maquinas exibirem comportamento inteligente e serem indistinguiveis dos seres
humanos em determinadas tarefas. Uma de suas ideias centrais foi o "Teste de Turing",
gue propunha um método operacional para verificar se uma maquina poderia ser
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considerada inteligente ao enganar um juiz humano quanto a sua natureza. Suas

contribuicées foram fundamentais para o desenvolvimento tedrico e pratico da IA,
abrindo caminho para pesquisas e avangos subsequentes nesta area fascinante, como o
desenvolvimento de algoritmos de aprendizado de madquina e redes neurais que
permitem as mdaquinas aprenderem e tomarem decisdes de forma auténoma (Turing,
2009).

Dentre os inumeros modelos de IA, podemos destacar a Rede Neural. Uma rede
neural € um método de IA que ensina computadores a processar dados de uma forma
inspirada pelo cérebro humano. E um tipo de processo de machine learning, chamado
aprendizado profundo, que usa nés ou neurdnios interconectados em uma estrutura em
camadas, semelhante ao cérebro humano. A rede neural cria um sistema adaptativo que
os computadores usam para aprender com os erros e se aprimorar continuamente. As
redes neurais artificiais tentam solucionar problemas complicados, como resumir
documentos ou reconhecer rostos com grande precisdo. As redes neurais artificiais
podem ser categorizadas com base em como os dados fluem do né de entrada para o
nd de saida (AWS, 2024). Geralmente, as arquiteturas de redes neurais podem ser
colocadas em trés categorias especificas: Redes Neurais Feed-Forward, Redes
Recorrentes e Redes Conectadas Simetricamente.

As redes Neurais Feedforward sdo o tipo mais comum de rede neural em
aplicagOes praticas. A primeira camada é a entrada e a ultima camada é a saida. Se
houver mais de uma camada oculta, nés as chamamos de redes neurais “profundas” (ou
Deep Learning). Esses tipos de redes neurais calculam uma série de transformacgdes que
alteram as semelhancas entre os casos. As atividades dos neurénios em cada camada
sdao uma func¢ado nao-linear das atividades na camada anterior.

As recorrentes sao tipos de redes neurais que tém ciclos direcionados em seu
grafo de conexao. Isso significa que, as vezes, se pode voltar ao inicio, seguindo as setas.
Eles podem ter uma dindmica complicada e isso pode tornda-los muito dificeis de treinar.
Entretanto, estes tipos sdo mais biologicamente realistas. Atualmente, hd muito
interesse em encontrar formas eficientes de treinamento de redes recorrentes. As redes
neurais recorrentes sdo uma maneira muito natural de modelar dados sequenciais. Eles
sdo equivalentes a redes muito profundas com uma camada oculta por fatia de tempo;
exceto que eles usam os mesmos pesos em cada fatia de tempo e recebem entrada em
cada fatia. Eles tém a capacidade de lembrar informag¢des em seu estado oculto por um
longo periodo de tempo, mas é muito dificil treina-las para usar esse potencial.

Por fim, as Redes Conectadas Simetricamente sdo como redes recorrentes, mas
as conexdes entre as unidades sdo simétricas (elas tém o mesmo peso em ambas as
direcGes). As redes simétricas sdo muito mais faceis de analisar do que as redes
recorrentes. Elas também sdo mais restritas no que podem fazer porque obedecem a
uma funcdo de energia. As redes conectadas simetricamente sem unidades ocultas sdo
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chamadas de “Redes Hopfield”. As redes conectadas simetricamente com unidades

ocultas sao chamadas de “Maquinas de Boltzmann” (Data Science Academy, 2024).

No contexto da pesquisa sobre a categorizagdo do tipo de leitor, a IA
desempenha um papel crucial. De acordo com Doneda et al. (2018), os sistemas de
sugestdo baseados em IA utilizam algoritmos avancados e aprendizado de maquina para
examinar os costumes e preferéncias dos usuarios. Nos ultimos anos, o aprendizado de
maquina passou de um campo de interesse de pesquisa académica para um campo
aplicado, sendo utilizado constantemente no dia a dia por inimeros softwares (Paleyes;
Urma; Lawrence, 2022).

O Brasil tem a maior extensdo territorial da América Latina e a quinta maior do
mundo. E também conhecido como um dos paises mais diversificados, e uma formacao
tdo diversificada destaca a sua riqueza cultural. Na verdade, os estados brasileiros tém
preferéncias préoprias de vocabuldrio, sotaque, gastronomia, moda, musica e literatura.
Especialmente na literatura, a leitura de livros € um comportamento cultural moldado
por fatores sociais, contextos econémicos e locais. As pessoas escolhem o que ler de
acordo com as suas ideias e realiza¢Oes intelectuais, além da influéncia que as rodeiam
numa perspectiva social. De uma perspectiva econdmica, o acesso e o consumo cultural
sdo diretamente afetados pelo estatuto socioeconémico. Entdo, do ponto de vista local,
cada estado ou regido de um pais possui caracteristicas que podem interferir nas
preferéncias de leitura (Silva et al. 2021). De acordo com Silva (2021), as estratégias de
recomendacdo de sites que utilizam recomendagdes podem ser muito interessantes
para bibliotecas, por exemplo, como forma de incentivar a leitura na comunidade.

As |As sdo capazes de propor leituras relevantes e personalizadas aos interesses
individuais, proporcionando uma experiéncia de descoberta mais eficiente e
enriquecedora. A integracao da IA na recomendacao de leitura pode ter o potencial de
fomentar a democratizacao do acesso a informacgao, como destacado por Parreira et al.
(2021), incentivando a leitura em diferentes contextos e fortalecendo o envolvimento
dos leitores.

No que se refere aos aspectos morais da IA, estudiosos como Doneda et al.
(2018) ressaltam a relevancia de levar em conta os principios de independéncia
individual e moralidade na elaborac3o e uso dessas tecnologias. E importante assegurar
gue os sistemas de inteligéncia artificial sejam desenvolvidos de forma responsavel e
clara, considerando questdes como a confidencialidade dos usuarios, o preconceito
algoritmico com dados inseridos e a transparéncia dos resultados. Preconceito devido a
insercdo de dados ja imbuidos de preconceito, por exemplo, a IA ndo analisa dados de
pessoas de xis cidade.

Ademais, o uso da IA para classificar o perfil do leitor tem implicacbes
significativas na drea educacional e no desenvolvimento de estratégias de ensino
personalizadas. Parreira et al. (2021) examinam os desafios e vantagens das tecnologias
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de IA na educacdo, destacando a importancia de compreender as percepcdes e

avaliagdes dos educadores em relagdo a essas ferramentas. A IA pode ajudar na
identificacdo dos interesses e necessidades dos estudantes, possibilitando uma
abordagem mais individual e efetiva no processo de aprendizagem.

Diante dessas perspectivas, o uso do alcance sintético para definir a silhueta do
leitor revela-se altamente promissor na compreensao da recepc¢ao da informacao e do
envolvimento dos leitores. Conforme apontado por Silva e Mairink (2019), os sistemas
de informacdo que se baseiam no alcance sintético sdo capazes de analisar de forma
sofisticada os habitos e preferéncias dos usuarios, oferecendo sugestdes de
interpretacao pertinentes e adaptadas aos seus interesses. A incorporagao do alcance
sintético na definicdo da silhueta do leitor visa proporcionar uma experiéncia de
interpretacdo mais personalizada e enriquecedora, como destacado por Ludermir
(2021), além de contribuir para a democratizacdo do acesso a informacao.

E essencial considerar, no entanto, os aspectos éticos, a transparéncia e a
responsabilidade na aplicagdo dessas tecnologias, conforme ressaltado por Garcia
(2020). Nesse sentido, durante o desenvolvimento e aplicagao do sistema, os dados
foram utilizados de forma segura e responsavel, ndo sendo coletado informacdes
pessoais dos usudrios e sim dados acerca da area de conhecimento dos livros utilizados.
As informacdes foram tratadas apenas como entradas para o modelo, garantindo que
nenhum individuo especifico fosse identificado ou exposto. Uma vez que trata de IA em
contextos educacionais e de bibliotecas, as questdes éticas foram asseguradas
observando o comportamento geral de uma coletividade com fim no rigor académico e
alinhamento com as expectativas da area de Biblioteconomia e IA derivados de valores
éticos universais (Santos, 2017) . A consulta frequente e a atualizacdo nessa area sao
necessarias para desvendar a realidade e a confiabilidade dos sistemas de informacao
baseados em alcance sintético, garantindo uma experiéncia de interpretacdo que seja
ndo apenas personalizada, mas também ética e responsavel.

3 METODOLOGIA

A metodologia foi dada por meio de pesquisa descritiva-explicativa. Na pesquisa
descritiva, buscou-se um aprofundamento no tema, enquanto a explicativa procurou-se
conectar as ideias para compreender causas e efeitos (Diana, 2024). A coleta e o
levantamento de dados foram de base qualitativa e quantitativa, por meio de métodos
experimentais com os dados disponiveis por meio de planilhas. Os métodos
experimentais foram feitos a partir de conversao de dados nominais e numéricos, por
exemplo a transformacdo da cidade em CEP e, posteriormente, em cédigo de municipio.

A pesquisa foi realizada por meio de levantamento bibliografico, estudos de caso
e de dados primarios emitidos pelo sistema de gerenciamento de acervo Sophia
referente aos empréstimos realizados pelos estudantes do Campus Inhumas, no periodo
de 2021 a 2023.

Para a obtencdo dos dados foram analisados os relatérios emitidos pelo sistema
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de gerenciamento de acervo, o Sophia, mais especificamente as categorias drea do
conhecimento conforme Classificacdo Decimal de Dewey (CDD) e indexag¢do do assunto
do material retirado por empréstimo por estudantes de determinado curso.

Vale ressaltar que, de acordo com Parreira, Lehmann e Oliveira (2021), hd uma

necessidade de levar em conta questdes éticas e de responsabilidade ao implantar
modelos de aprendizado de maquina, assegurando transparéncia e capacidade de
explicagdo dos resultados. Tais consideragdes foram fundamentais para o
desenvolvimento de solucdes de IA confidveis e eficazes na selecdo de informacdes
pertinentes aos usuarios.
Para a criacdo da rede neural artificial, inicialmente, foi feito uma base de dados em uma
planilha a fim de fazer o tratamento desses dados e, posteriormente, a criagdo da rede
neural para sugestdes de leitura. O tratamento desses dados passaram por diversas
filtragens a fim de conseguirmos os dados mais otimizados possiveis para a rede.

Para a cria¢ao da rede neural, utilizamos a linguagem de programacgao Python
(Python, 2024), devido a sua extensa cole¢do de bibliotecas voltadas para o aprendizado
de maquina e sua fdcil integracdo com ferramentas de andlise de dados.
Especificamente, utilizamos algumas bibliotecas como Scikit-learn (Scikit-Learn, 2024),
que oferece uma vasta gama de algoritmos e funcionalidades para a construgao e
treinamento de modelos de aprendizado de maquina. A programacao toda foi feita no
ambiente de desenvolvimento disponibilizado pelo Google, o Google Collab, um servigo
de nuvem gratuito hospedado pelo préprio Google para incentivar a pesquisa de
Aprendizado de Maquina e Inteligéncia Artificial (SANTOS, 2023).

A Figura 1, representa de forma dindmica, como foram feitas, as etapas da
metodologia da nossa pesquisa englobando do inicio ao fim.

Figura 1 - Etapas da Pesquisa

02

Revisdo Coletae
bibliogréfica a fim levantamento dos Andlise e filtragem

Criagdo, teste e
validacdo da
rede neural.

de encontrar dados de leitores dos dados obtidos
trabalhos que do curso de a fim de inserir na
utilizem rede Engenharia de rede neural

neural Software

Fonte: Produzido pelos préprios autores (2024).
4 RESULTADOS E DISCUSSOES

4.1 Coleta de dados

A coleta de dados foi realizada com o intermédio da Coordenac¢do da Biblioteca de
Inhumas. Os dados foram disponibilizados por meio de relatdérios em PDF contendo
todas as informacdes de locacdo de cada aluno do curso de Engenharia de Software no
periodo de 2021 a 2023.

Dentre os dados obtidos através dos relatérios, conseguimos identificar 381 locagdes de
livros entre o periodo de 2021 a 2023. Dentro dessas locagdes, utilizamos os seguintes
dados: Matricula (a fim de diferenciar cada loca¢do), ISBN (International Standard Book
Number), CDD (Classificagao Decimal de Dewey), Tipo Literario englobando Didatico,
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Literario, Livro técnico, Paradidatico e Referéncia, Género (masculino ou feminino), Dias
Vividos (Um macro utilizado para pegar os dias de vida do usuario desde o nascimento
até a criacdo da tabela), Cidade (Transformada em cddigo do municipio segundo o IBGE),
Periodo do Curso, Data de Saida, Dias Permitidos, Dias utilizados e se esta em Atraso.
Esses dados foram essenciais para identificarmos os perfis de leitores e assim,
posteriormente, fazermos uma rede neural a fim de gerar recomendacdes aos leitores.
Em sintese, os dados para a rede neural foram: matricula, ISBN, CDD, tipo literario, dias
vividos, género, cidade, periodo do curso, data de saida, dias permitidos, dias utilizados,
verificacdo de atraso.

4.2 Processamento de dados

Depois do acesso aos dados, foi realizado o tratamento destes em planilhas a fim
de entender como utilizar da melhor forma na rede neural. Inicialmente, houve uma
organizagao dos dados, sendo adicionado um requisito a cada selec¢ao.

Para o maior entendimento da rede neural, decidimos transformar todos os
dados em numeros inteiros, pois assim quando houvesse a inser¢ao no software seria
mais otimizado. Sendo assim, houve a necessidade da criagdo de uma legenda para
termos uma compreensao do que se trata e fazer a padronizagdo em numeros. Na
Tabela 1, podemos ver os dados com sua respectiva numeragao.

Tabela 1 - Legenda dos dados.

Género M (0), F (1)
T T
Tipo Didatico (0), Literdrio (1), Livro técnico (2), Paradidatico (3), Referéncia
(4)
| T
Cidade Inhumas (5210000), Aparecida de Goiania (5201405), Aragu (5201603),

Brazabrantes (5203609), Caturai (5205208), Cristalina (5206206),
Goianira (5208806), Itaugu (5211404), Jacobina (2917508), Joviania
(5212105), Santa Rosa de Goias (5219506), Senador Canedo (5220454),
Uruagu (5221601), Uruana de Minas (3170479), Goiania (3170479)

Area Ciéncia da Computacdo, Informacdo e Trabalhos Gerais (0), Filosofia,
Parapsicologia, Ocultismo e Psicologia (1), Religido (2) Ciéncias Sociais
(3), Linguagens (4), Ciéncias Naturais e Matematica (5), Tecnologia e
Ciéncia Aplicada (6), Artes (7), Literatura e Retérica (8) Historia,
Geografia e Disciplinas Auxiliares (9)

| T
Em Atraso Nao (0), Sim (1)

Fonte: Produzida pelos préprios autores (2024).

As locacdes identificadas nesse periodo foram somente referentes aos cursos de
Bacharelado em Engenharia de Software, abrangendo do 1° periodo até o 6° periodo.
Com base nesses dados, foi possivel elaborar a tabela 1 de dados para a rede.
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4.3 Validagao dos dados

Posteriormente a esse processo, iniciamos a etapa de validacdo, verificando os
dados e como iriamos trabalhar da melhor forma para inserir na rede neural, para
compreender o que seria mais propicio para utilizarmos na base de dados da rede
neural.

Apos essa validacdo, conseguimos realizar diversos testes, sendo testes ldgicos a
fim de verificar a melhor forma possivel, para a rede neural; conseguindo assim refinar
as 381 locacdes em 81 locagdes, evitando assim deixarmos muitos dados dispersos ou
repetidos para a IA.

Essa filtragem foi essencial para definirmos os perfis dos leitores a fim de assim
realizarmos indicagdes com base nos dados. Com isso podemos ter resultados mais
precisos, deixando assim uma rede cada vez mais assertiva nos seus resultados.

Vale ressaltar que como a base de dados foi feita especificamente de um unico
curso, os perfis para aplicacdo da rede neural ficaram limitados a somente 2 tipos
predominantes. Nesse caso, também hd a possibilidade de alguns erros de
processamento de determinados perfis se houver uma variagdo muito extensa. Como
podemos ver no grafico a seguir, dentre os dados inseridos conseguimos classificar da
seguinte forma.

Grafico 1. Perfis de leitura

Perfis Literarios

Ciéncias Naturais e Matematica

Tecnologia e Ciéncia Aplicada

Fonte: Produzida pelos prdprios autores (2024).
4.4 Rede neural
4.4.1 Treinamento

Para a implementacdo da rede neural Multilayer Perceptron (MLP) utilizamos a
linguagem de programacao Python, devido a sua extensa colecdo de bibliotecas voltadas
para o aprendizado de mdaquina e sua facil integracdo com ferramentas de andlise de
dados. Especificamente, utilizamos a biblioteca Scikit-learn, que oferece uma vasta
gama de algoritmos e funcionalidades para a construgao e treinamento de modelos de
aprendizado de maquina. A divisdo dos dados foi dada da seguinte forma: 80% para
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treinamento e 20% para testes e validagao.
Para a insercdo dos dados, transformamos a tabela de dados em um arquivo .csv
para ter uma melhor inser¢cdo dos dados, aumentando assim o desempenho da rede.

4.4.2 Testes

A MLP foi configurada com a seguinte estrutura (Data Science Academy, 2024):

A. Camada de Entrada: A camada de entrada consiste em nove neurénios,
correspondendo as nove caracteristicas de entrada do nosso conjunto de
dados, que incluem: matricula, ISBN, CDD, tipo de livro, género do
usudrio, dias vividos, cidade, periodo do curso, atraso na devolugao;

B. Camadas Ocultas: Experimentamos diferentes configuracGes para as
camadas ocultas, variando o nimero de camadas de uma a trés e o
numero de neurdnios por camada de 5 a 15. As fung¢des de ativacao
testadas foram ReLU (Rectified Linear Unit) e Sigmoid (Probabilidade). O
objetivo foi identificar a arquitetura que proporcionasse o melhor
desempenho em termos de acurdcia;

C. Camada de Saida: Para cada rétulo a ser previsto (género literario
preferido e constancia de leitura), utilizamos uma camada de saida
apropriada. No caso da previsdo de categorias multiplas, aplicamos a
funcdo de ativacdo softmax para converter as saidas em probabilidades
de classe.

O treinamento do modelo foi realizado utilizando o otimizador Adam (Adaptive
moment estimation) uma ferramenta conhecida por sua eficiéncia em problemas de alta
dimensionalidade e grande quantidade de dados (Tato, Nkambou, 2018). A taxa de
aprendizado inicial foi configurada para 0.001, e o nimero maximo de interacdes foi
definido como 500.

4.4.3 Validagdo da rede neural

Para evitar o overfitting (em portugués ajuste excessivo) e garantir a
generalizagdo do modelo, dividimos os dados em conjuntos de treinamento e teste.
Overfitting € um comportamento indesejavel de aprendizado de maquina que ocorre
guando o modelo de aprendizado de maquina fornece previsdes precisas para dados de
treinamento, mas ndo para novos dados. Quando os cientistas de dados usam modelos
de aprendizado de maquina para fazer previsbes, eles primeiro treinam o modelo em
um conjunto de dados conhecido. Em seguida, com base nessas informacdes, o modelo
tenta prever resultados para novos conjuntos de dados. Um modelo de sobreajuste
pode fornecer previsdes imprecisas e ndo pode ter um bom desempenho para todos os
tipos de novos dados (AWS, 2024).

Utilizamos a biblioteca StandardScaler (Scikit-Learn, 2024) para padronizar as
caracteristicas dos dados, melhorando assim a convergéncia durante o treinamento. A
partir do perfil sera indicado o género que o usuario tem preferéncia,
consequentemente a indicacao de producdes do género
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5 CONSIDERAGOES FINAIS

A pesquisa conduzida sobre a aplicacdo da IA para a indicacdo de leitura com
base no perfil dos estudantes usuarios da biblioteca do IFG, Campus Inhumas, resultou
em avangos significativos no desenvolvimento de sistemas de recomendagao
personalizados. Um resultado positivo € o mapeamento de perfis dos leitores, o que
pode gerar inUmeras outras possibilidades além da indicacdo de livros.

Este estudo se destacou ao empregar algoritmos de aprendizado de maquina,
especificamente uma rede neural MLP, para analisar dados histéricos de empréstimos e
gerar sugestdes de leitura adaptadas aos interesses individuais dos usuarios.

A implementacdo da rede neural utilizando a linguagem Python e a biblioteca
Scikit-learn provou ser eficaz e acessivel, por ser uma biblioteca de facil acesso e resolver
o problema em questdao. A MLP configurada com varias camadas ocultas e diferentes
funcdes de ativacdo permitiu experimentos que identificaram a melhor arquitetura para
o modelo. O uso do otimizador e a padroniza¢ao dos dados com a biblioteca garantiram
a eficiéncia do treinamento e a generaliza¢do dos resultados.

Os resultados mostraram que a rede neural MLP pode efetivamente prever o
género literario preferido e a constancia de leitura dos usudrios, alcancando uma
acurdcia, termo utilizado para medir a precisdao da rede neural, satisfatdria. Isso ndo
apenas valida a viabilidade técnica do sistema de recomendag¢do, mas também destaca
o potencial da IA em transformar a experiéncia de leitura dos estudantes, incentivando
a leitura e democratizando o acesso a informacao.

Devido a pequena quantidade de dados para base, esses resultados podem
apresentar uma taxa de erro se expostos a mais quantidade de dados para a previsao.
Com isso, para uma exposi¢ao maior, haveria uma necessidade de uma base de dados
maior. Com isso, os resultados estdo de acordo com o esperado da pesquisa.

A pesquisa contribui significativamente para o campo da Biblioteconomia e
Ciéncia da Computacdo, demonstrando como técnicas de IA podem ser aplicadas para
melhorar os servicos de disseminacao seletiva de informacdo. Além disso, este estudo
fornece uma base solida para futuras pesquisas e desenvolvimento de sistemas
inteligentes de recomendacdo em bibliotecas e outras instituicdes educacionais.

Em conclusdo, a pesquisa atingiu seu objetivo de criar um modelo de indicacdo
de leitura baseado no perfil dos usudrios, oferecendo uma ferramenta para bibliotecas
promoverem a leitura de forma personalizada. Devido a sugestdo que é feita, as
bibliotecas podem se apropriar disso para desenvolver inUmeras questoes. Até na parte
de aquisicdo de livros novos poderia levar isso em conta. O resultado deste estudo indica
a importancia da integracdo da IA em processos educacionais e culturais, abrindo
caminho para inovagdes continuas na maneira como consumimos e interagimos com a
informacdo. Contudo, recomenda-se posterior a esse estudo, analisar e avaliar por meio
de entrevistas junto aos usuarios da biblioteca, os pontos dos quais contribuira mais
gualitativamente para a cria¢do da rede neural.
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